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Les embeddings représentent vos données

Exemple : vecteur 1 dimension
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Plusieurs dimensions
pour représenter plusieurs aspects
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Dans l'espace des embeddings
les données similaires sont regroupées
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La recherche vectorielle
classe les résultats par similarité (~pertinence)
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Réaliste

Similarite : cosinus (cosine)
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Similarite : cosinus (cosine)
rappel

- Angle 6 close to © Angle 6 close to 90 - Angle 6 close to 180
- Cos(B) close to 1 Cos(6) close to © - Cos(6) close to -1
- Similar vectors Orthogonal vectors - Opposite vectors




Similarité : produit scalaire (dot_product)
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Similarite : distance euclidienne (12_norm)

Y

v

[2_norm, Z X; —yl

1
1 + (I12_norm, 4)?

_sScore =



Indexer
WL 6] vecteurs



Ingestion des données avec embeddings

POST / doc {

— > "_id":"product-1234",
"product_name":"Summer Dress",
"description":"Our best-selling..",
"Price": 118,

"color":"blue",

"fabric":"cotton",
} "desc_embedding":[0.452,0.3242,..],
} "img_ embedding":[0.012,0.0,..]
}
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Chercher
WL 6] vecteurs
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Requéte Vectorielle

Q_ summer clothes|

O PyTorch

A

—

python’

GET product-catalog/_search
{
"knn": {
"field": "desc embbeding",
"k": 5, _
"num candidates": 50,
"query vector": [0.123, 0.244,...

"filter": {
"term": {
"department": "women"

}
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Humming Search

Humrhing
Search

Matched music . .
humming audio
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https://github.com/dadoonet/music-search/
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https://github.com/dadoonet/music-search/
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