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TELL ME MORE

ABOUT ARTIFICIAL .
INTELLIGENCE . *




Toi humain tu sais
différencier le chien
du chat, mais pas moi.

Attends, je vais te
donner un algorithme
qul va te permettre

Comment faire pour d’apprendre.

1"apprendre ?




MACHINE
LEARNING

RESEAUX DE
NEURONES

DEE? @
LEARNING

IA@

(&

\(—O




LE MACHINE LEARNING PLUS EN DETALL

MACHINE LEARNING
DEEP LEARNING

|

SUPERVISE
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CLASSTFTCATION REGRESSTON




LE MACHINE LEARNING PLUS EN DETALL

MACHINE LEARNING
DEEP LEARNING

|

NON SUPERVISE
/N

. CLUSTERING REDUCTION DE DIMENSION




LE MACHINE LEARNING PLUS EN DETALL
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MACHINE LEARNING
DEEP LEARNING
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RENFORCEMENT




LE MACHINE LEARNING PLUS EN DETALL

l CLASSIFICATION

MACHINE LEARNING
DEEP LEARNING
SUPERVISE NON SUPERVISE RENFORCEMENT
v/
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Audio




OUROUOT LE SON ENTA

I|ulel Classification des données acoustiques

@ Classification des sons environnementaux

Q Classification du langage naturel

.n. Classification de la musique



Y0NS DE MAMMLIFERES MARTNS

Atlantic Spotted Dolphin Bearded Seal Beluga, White Whale Bottlenose Dolphin
O n V a e S S a y e r‘ d e Bowhead Whale Clymene Dolphin Common Dolphin False Killer Whale

différencier 45

mammiferes marins B
différents i 9 A

?

Fin, Finback Whale Fraser's Dolphin Grampus, Risso's Dolphin Harp Seal
Humpback Whale Killer Whale Leopard Seal Long-Finned Pilot Whale
Melon Headed Whale Minke Whale Narwhal Morthern Right Whale

Watkins Marine Mammal Sound Database ﬁ


https://cis.whoi.edu/science/B/whalesounds/index.cfm

[MPORTANCE DU PRE-TRALTEMENT DES DONNEES

UALITE DES DONNEES

INFORMATIONS UTILES
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Scientist




AEMPLES DE PRE-TRATTEMENT POUR LES DONNEES

Gestion des valeurs nulles

-+~ Standardisation

¥’ Gestion des variables qualitatives

4 I | Encodage & chaud
.V

1/



LT POUR LES DONNEES AUDTOS !

“|.||. —> {Q——: —

parametres audio
Librosa

------------------------------------------

fichier .csv

audios .wav
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me cleaning
the data

me building
the model




OTEBOOK POUR ENTRALNER MON TA

-/ B + X000 » 8 C » Makiown ~

Mama

TensorFlow | Bftmm UN NOTEBOOK POUR ENTRAENER MON TA

’ \ Hous y sommes !
Tu peux créer et
entrainer ton modéle. w
—_—

.-w»-euumw-

Audio.W\ I / Neural Network Résultat de la classification

1. Importation des bibliothéques Python

-——— —
# audio signal analysis /
import librosa
import Llibrosa.display as lplt
# command shell for Interactive computing

Tu veux ouvrir o

impart matplotlib.pyplot as plt

'? # matrices or sultidisensional arrays handling
OoNn NOTeDbOoOo e iy o1
[ ]

# gdata handling and analysis
impart pandas as pd

Clic Sur 1 ’ écran 2. Test sur un son

test_sound = “/workspace/datasAtlanticipottedfolphin/ 61025001, wav™

0@ 1@ Python3|Busy Saving started Mode: Command & Ln 1, Calt

y,



https://github.com/eleapttn/classification-sons-mammiferes-marins/blob/main/notebook-modele-classification-sons-marins.ipynb

\ QUR UTILISER MON

Imaginez que votre
IA soit accessible
et utilisable par
tout le monde...
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COMMENT CREER UNE App |

ST an
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LODE PYTHON

DOCKERFILE



COMMENT CREER UNE APp |

SR an
Y
MODELE D' LA LODE PYTHON

- i framework Streamlit

- [2;] transformation du son

- [2;] classification

DOCKERFILE



COMMENT CREER UNE APp |

S ar

Y
MODELE D' LA LODE PYTHON

DOCKERFILE

- image Docker de base
- repertoire courant
- %dépendances Python

- commande a exécuter



COMMENT CREER UNE APp |
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LODE PYTHON

&

DOCKERFILE

\J
47

AL APPS

- iImage Docker personnalisée
- port d'acces du job
- CPU/GPU

- conteneur objet du modele



COMMENT CREER UNE APp |
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LODE PYTHON

DOCKERFILE



TEST DE MON App

o TensorFlow
Streamlit

‘ ‘ I
- .
: "~ X
‘V ‘ ‘ | i
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Tu veux tester
ton app ?
Clic sur 1l'écran

Bienvenue sur notre outil de classification.



https://github.com/eleapttn/classification-sons-mammiferes-marins




J"AVONS NOUS APPRIS AUTOURD HUT |

NOTION D TA ALNOTEBOOK

Datascience, Machine Learning, Deep Learning Développement de mon code étape par etape

PLACE DU SON EN 1A ENTRALNEMENT D' UNE TA

Environnemen t, musique, NLP Réseau de neurones, exportation

/ /

PRETRALTEMENT DEY DONNEES APP POUR TA @ ‘
Reépartition, transformation, labélisation Object Storage, Streamlit, Docker, Al Apps I -






JURT

% \_E NOTEBOOK https://github.com/ovh/ai-training-examples/blob/main/notebooks/audio/audio-classification/notebook-marine-sound-classification.ipynb

% ‘_A DO[ DU NOTEBOOK https://docs.ovh.com/gb/en/publiccloud/ai/notebooks/tuto-marine-mammal-sounds-classification/

|
% \_ APP https://github.com/ovh/ai-training-examples/tree/main/ jobs/streamlit/audio-classification-app

)
% \_A DO[ DE L APP https://docs.ovh.com/gb/en/publiccloud/ai/training/tuto-streamlit-sounds-classification/

!
% \_ ARTI[LE DE BLO(J https://blog.ovhcloud.com/ai-notebooks-analyze-and-classify-sounds-with-ai/
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TensorFlow : https://www.tensorflow.org/guide?hl=fr
JupyterLab : https://jupyter.org/

Pandas : https://pandas.pydata.org/

Sklearn: https://scikit-learn.org/stable/
Numpy : https://numpy.org/

Matplotlib : https://matplotlib.org/
Dataset des sons de mammiféeres marins: https://www.kaggle.com/datasets/shreyj1/29/best-of-watkins-marine-mammal-sound-database
Informations sur la dataset : https://cis.whoi.edu/science/B/whalesounds/index.ctm

Classification de musique avec un CNN : https://blog.clairvoyantsoft.com/music-genre-classification-using-cnn-ef9461553/726
Classification des genre musicaux: https:;//towardsdatascience.com/music-genre-classification-with-python-c/14d032f0d8

Pré-traitement des données en Machine Learning : https://towardsdatascience.com/introduction-to-data-preprocessing-in-machine-learning-a9fa83abdc9d


https://www.tensorflow.org/guide?hl=fr

